en e1 Séguﬁém;‘sbﬁ a

muncr&d &l *%u-

en el cuadrc 8. 2 pueden verse las

Ubtienen en dma:;v r apies; baclcas’

‘ngq,renxa persﬁﬁal.

Otras. mndelasf a uestacar p@r su bandad eﬁ los

rEEUItadus'_sin los de Hall-Licari (1974) Chang ‘(1 79 ¥
Juab nis<1981>. El primero presenta un EPAM prcmedlo del 1-2%,
‘entras que el dGltimo es el que tiene un mayur porcentaje de-
“variables~con'un EPAM inferior al 2%. En sentido contraric, gquiza
debieramos sehalar el de Latham (1979), aungue en su faver hay
que& recordar oue sSe basa en datos trimestrales y en una regién
-péqueﬂa. Sin embargn, el autar cree que el EPAM indica gue el
modelo es un instrumento oiil para el analisis politico, ya que
‘mlentraa el eérror esperada por algunos sectores es relativamente
qltq” los errores en las magnitudes en gue los "policy-makers"
estén‘interesadcs, tienen wn univel aceptable. Al hilo de este
comentario, podemos seflalar gque la evaluacion de un modslo como
*q@ tada dependera de los cbjetivos del evaluador. Puede validarse
juﬁ modeio aungue obtenga malos resultados en ciertas variables,
¢l para las que interesan al usuario proporcionan simulaciones ¥

prediciiones ajustadas a la rezlidad.

Otro modelo cCnh malos resultados es el de Baird (19835
con s6lo el 30% de las variables con un EPAM menor al 10% ¥, en
cambio, un 58% de las mismas CcOn UROS errores mayores al 20%.
Este resultads  indica que se debe profundizar mas en la
ﬁemnat:ubcibn de los modelos nultirregionales, en los gue una
Tegién subnscional se desagrega en ZOnas adn WA peguenas (COno

es el caso del modeln de EBairc).

Modelos de los gue no se dispone de una informacion
exhaustiva son los de Licari et al (19732 v de Klein - Glickman
(19773, El primersc, aungue ObhTiene UNOE valores entrs el uno y el

cinc por ciento, no consigue aleanséar unos resultados tan

1%
[




aao> E1 pfbbl jjjnﬁ te modelt va mWas ailn

ya que en. 105 testm de signiticacién de ‘alggnaﬁ

”el;nmd=;u. na =u‘1¢eguban a los estandars agepiabies.

al ﬁegunan ,m;_elo. los resultadms SO meiores

uaﬂandc iam avtaores, las secbioneg de - 16s ingresos  dei

-binrﬂc y 1a inveralon {147,

El otro gran ihstruilmento de evaluacisén de un modelno

‘fégianal _gue han wutilizado los canstructores de los mismos

L(IDmDarandG valores reales con simulados), es el analisis de ios
puntos de girg. Aungue en nmchas publicaciones no se haga una
referencia explicita a la utilizacién de este instrumento, en el
ép@eﬁtafin sobre las representaciovnes graiicas, aparece el

‘;eggudio, del comportaniento de las variables simuladas &nte
camblnsj ccurridos en la tendencia de las reales. En un breve
're;umgn_scbré las caracteristicas ¥y resultados de este analisig

‘en cada uno de los modelos sefizlaremos que!

~ en el modelo de Bell «1967) se pbserva comn aguél predice
zon certeza los cambios en las tres mavores recesiones ocurridas

en la regién tras la guerra.

~ &l de Glickman (1971>, consigue seguir aproximadamente

los =zaltos bruscos de las variables.

- &1 de Crow (1973, presenta resultados dispares para
" las distirvitas variables, habiendo puntos de giro gue i sou

coaptados mientras que otros no 1c son (LS2.

(14 Para esta oltima variavle, parece dificil de obtener buenos
resultadeos, ya que, a pesar de la poca informacién de la gue se
‘dispone, en algin otro mnodelo que también se estudia esta

variatble como el de Hall-Licari, los valores del estadistico EFANM
zon e los maz altos del modelo,

(15> Para el producto regional bruto, s¢lo se capts uno de 10S...




en; el de ‘Hail v LlCaIl (19*43,7 ﬂanae se cbnarva. Uha

Srtante en . la ev Gluﬁaon de las a' 's_eftimauas v

variahies cutgut y empleo. Bln embargm, en ias

‘simulados no se capta el descenss de actividad aourride

1- el mhdelo de Glickman (19773 tamblen reaiiza una
sim ac1on dlnamiua ex-post para las variabxeb cutpuﬁ,~empiéa ¥
de la gue obtiene muy buenos resultados a uno o dos ahnos

1sta y buenus resultados en general a mavnr plazo, consiguiendas

.expllcar‘ lus puntos de giro existentes.

~ el modelo de Rubin y Erickson <(1930>, para las variables
{prndhcto regional bruto, enmplen total, emplec manufactursers vy
tasa de paro, Dbtiene subeztimacivnes de 1los verdaderos valores
ﬁ_v; aunque“s?guen correctamente su  evolucion, ne explica
‘ﬂ@urdenaaamante lds puntos de girc de la primera y tercera

'variab;e.

- el modelo de Ducbinis (1981), para las variables emplecn,
renta personal y oproducte personal bruto, simula  bien sU
evoluclidn excepto las filuctuaciones ocurridas a primeros de los

| sésents en ésta ultima variable,

- en el modelo de BRaird (1983)>, la autora sefiala gue la
bprediccidén de los "turning points® es buena, pPero no proporciona

ningun grafico ni dato cgue 1o confirme.

Doz comsecuencias que pueden colegirse de los parraios

¥ para la wvariable enpleo, se captan cuatra, pero
hay dos inteérvalos de tienpo en gue no s& recoges ia
evalucion.




S econonicas

Can e=tas dos conclusiunes, finallzamaa el estudio-

N ‘-flns instrumentos mas utllizadaa para anallzar 1a
- cn\.c:rauﬁcia entre los valores simulados vy los reales. &in
; hay algunas excepciones a la rﬁgla. gue pueden venir

'par el ana115i5 gue hacern Adams et al (197‘5) a partir de la

del ELM y el de L’ .;aperance.;.(l-gia&#} gue utiliza
@ para -...,_dir la certéza de lag variables

t._:,;'.i_;l das sobre. las actuales. Dicho estadistico se

Z (th; - Yt)-‘:

1Y

Y. los valores calculade y actual de 1= variable

ﬁdagéaa»f gpectivanente y ¥ la media de esta aitima.

Dczs conciusiones que obtenian Fromm y Klein (i973) ai

=biv arar anxe:madn;cs wvegionales nacicnales de EBE.UU.., pueden
ipiicarse ‘perfeaztamente en Tnuestrs caso, & la vista de 1

sultados gque han ido avareciendc en este capitulo, y d
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'ana}isis

j*eb*adu¢irlaa eén los sigqulentes términos:

dinamicas, tanto m&s cuanto el modelo no es estatlco, siug que
presenta variables desplazadas en el tiempo como explicatvas S

los valores nreaictivcs lo son a nmas de un erlcdo {tomandao camg
P

de

-las gue  han - ido  publicando - los d;&tin ==

maaeli sdores regionales. Por ello, creempbs  convieniente

1- Hazy wariaciones importantes en los resultadoe, seghn el

modelc ¥ la variable sstudiada. Esto Uliimo viene determinauc &n

gran parte por el comportamiento 'tenmora1 que siguen: aﬁUe;iaa"

Que presentan una evolucién mAs suave, Son mejor blmulad g‘que”

gquellaa Jque presentan grandes oscilacionss,

2- El error de simulacién aumenta con la 1Qﬁgituﬁi;ﬁ91f

periodc de simulacién.

Pero la validacién del modelo no consiste utnicamente en
Somparar Jlos valores simulados y reales de 1la serie y liegar a la
conciusisn de que el mpdelo reproduce exactamente la-realidadg,g

hay otros elementos - que caracterizan un modela - que debern set’

estudiados. Entre ellos destaca el analisis de las Drﬂpleaadeq?

base 103 datos simuladus en €l periodo anterior).

La coincidencia entre las propiedades dinamicas de las

series reales y estimadas, es lo gue se intenta analizar an el

segundo ETUDD de instrumentos de validacién (segiun la
O

r Aznar en su libro de 18783, para e




lleva 20 & cabo en 1lgs mocelos

Que aqui nos ‘llnhtar&moa &

debzeran estuaia*se las

an‘ ibanau ilas raice:z

FH Deer A+ ba '—"0

*;‘3 j&e,, 1ass &arlablec endogenas en
as Exogenas (ECUdCion en forma final).
las "propiedades dinadmicas

Cestabilidad, periodicidad, ete).

B{L} Y. + T(LIX, = Us,, tambiéen lc podenos
‘ '—TQL)X1 + Uk 4Dnde tenemmq el recorridt

L‘V£L>X+ + B (LiUs. Una expréesiorn equivaiente
eres pura nuestros objetivos seria:

o= tadi B (adj B
E emmsmelo s T(LYXe 4 —m————————— U.
i Bl | B

un polinomio en L de grado G:
1Bl = ba L™ + ...+ bl + bo,
QéuiﬁEr;f )

yBY&LV#3— a@jB'F(L)Xt + (adi B> U

scluclnn de la ecuacian caracteristica homogenes

e vt




La condicién de estab i 1dad a3 1ge gue todas las raices
engan - un valﬁf“ln¢&xlﬂr - la duxd&d Sin emhaAr g, Pindv;h_y
Rub;ﬁfeld (19767 seﬁalan gue es DQSlble que en mmdelas de gran

tamalic edistan aigunas que tengan un VaADr superiar & unt. Eilc

8]

nc es ébice para que el modeloc no pueds Ser cansiderado un buen

instrumento de  prediccion. Hi existen raices ligeramsnte
superiores a la unidad, sus efectos desestabilizadoras seran muy
‘debiles a corte plazo y por consiguiente sus efectos sobre lia
predic;ién séla seran importantes si el horizonte de prediccisén

ez lejano.

En uh analisis completo de los modeloé regionales, se
deberia tambien relizar un estudio del <conmportamienio <iciicd
para conocer con detalle todas las caracteristicas de las
variables econdémicas que figuran en e€llos. Convendria informar
sobre la exigtenCia o no de este compartamiento, la amplitud, =i
namero ce Deriodn&, etc, de las distintas variables asi1 COmo
eciableuer una comnparacién entre eilos, gue nos permita ConOCEr

si son iguales, si hay un breve desfase,... Dos tecnicas

u
i

pectrai ¥

propuestas para realizar este tipo de analisis son la e

la denominada de dominio temporal.

Estas son dos técnicas cue, come instrunentos de
validacién, pueden ser complementarias a lag de l0s dos grunos
restantes. Aznar (1978) reflejs tas dos tendencias gue pueden

existir sobre el analisis espectral y parece contirmarse ia

10

necesidaad ae esta complenmentariedad de instrumentos c
validacnién: mientras unos autores creen gue “dé la comparacion de
espectros no se puede derivar la validaciéen de un mDGell ya gue
sungue el comportamiento ciciico puede sar semejante, podrian
existir grandes diferencias entre los valores de aquellas series®
(Aznar, 1078), s=in embargo, otros autores coma Naylor, Wertz y
Vonnacott (19A9) dreen que =i e@s uha técnica de validacion, va
gue “comparando el espactro timsie & partir de ios datos

sim:lados con el correzpondiente al mundo real, se puede 1nIerir

IR
T




s forma de simulacién coincide con el sistema ai Su

¢17). Dhrymes et al (197%), corrobora esta linea

tesrica sefiaiando que "la experiencia demuestra que la zecuica

Ly

del andlisis eszpectral puede ser utilizada de manera electiv
para . investigar ciertas propiedades dinamicas de 1los podelos

.- econometricos®.

, [La'ctfa teécnica destinada al estudio del comportamiento
ciclico de las series economicas correspandientes a las variables

‘"dei'ﬁédelp, se basa en un enfogue temporal, y es la técnica NBER
{(de la Oficina Nacicnal de Investigacien Econémica de EE.UU.). Se
determinan los picos y fondos de cada una de las series con el
fin de determinar las mismas, pasando, en una sSegunda etapa a 1&
comparacion de los resultados obtenidas en las distintas series

(18>,

Estas dos técnicas, no han sido aplicadas en los
‘modelos regionales subnacionales  estudliados, ya gue ios
instrumentos evaluativeos se limitan al primer y tercer grupo de
los estudiados en la Pagina 240. For ello tras esta breve
?resentaeién del segundo grupo, pasamos ya a apalizar el altimo

que si ha Sido objeto de estudio.

(17 Naylor, 7T.H. et al (199%): "Spectral analysis oI <cats
generated by simvlation experimsnts with econometric mocels"
Ecanometrica,37. (333-3521?.

t18) En Aznar puedse encontrarse un resumen de 10S pasos & Seguir
en ia determinacién de los picos, fondcs.... de la técrica KRER,

asi comc de la técnica del andlisis espectral.




bea thularmente impmrtante si tenemos en cuenta todo lo explicado

8.2.5, Apslisis de canbilos eX6EEnOs.

%

antro de’ la observacién aue estamos realizandc de las
caracteristicas de lose  modelos econometricos reglon&:es
subﬁacinnaies. intentaremas explicar, a continuacion los

elementos mas imporiantes aue permiten medil el impacto gque sGbre
ia econcha 'rew&anal van a tener un conjuntt de medidas

'1f1ntrmdubidab .éxﬁgEnamente ~al sistema. Este  analisis sera

"’en 1a brimera parte del trahajc sobre los objetiveos para los que
. se pqpstruye,um modelo reg;onal. El conccimiento del impacto gue
. tendrian las diversas politicas alternativas sobre una region es

umn instrument@ muy importante para los “policy-makers". El

=)

L

analisis de estos impactos, profundiza los conocimierntos acs

del modelo y la realidad econémica general.

S Aanmab de este factor de interes economico por si solo,
u‘hav gtro que eﬁ este capltulo n0s interesa sobremanera Conmo es el
”.evaluatlvu. se debera estudiar si el modeloc se comporta acorde a
‘}lbﬁ canones de la teoria econémica ¥ de la realidad observada

" .ante la introduccién de factores exogenos.

7 _ ‘Estoa otbjetivos se intentan alcanzar en el trabajo
relizadm con los multiplicadores. No tiene aqui mucho sentiac el
éstudiar 4105 distintos wvalores obtenidos v los ejercicios
‘desarralladﬂs en los distintos trabajos. Por ello, s6lo haremos
una breve referencia de los aspectos generales a todos ellos,
“reumitiendo al lector mas interesado al articulo de Klein Yy

GlickEman (1997) AGonde se detallan los trabajos realizados soore

(192 Loglcamente, una referencia mis extensa del comportamienta
de las distintas variables endégenas entre cambios introdusldos
endogenamente en el sistems ecomndémico, la debemos busiar eu iops
articulos originales de presentacion de los respactivos modeios.




'En el tratamiento de los multiplicadores debemos diferenciar dos
grandes situaciones:

- Cuando los modelos sean lineales, en cuyo Cas0 NO sSera
necesarioc llegar a una solucién numérica para conocer el efecto
que produce el cambio en una variable exégena sobre el resto de

variables del misso.

-~ Cuando los modelos no tengan forma lineal, en cuyo caso
serA praeciso obtener la sclucién “control" y “perturbada® para
llegar a un conociniento del efecto mencionado anteriormente.

Bl anaslieis mAs clasico sobre los multiplicadores es el
que se realiza en base a las ecuaciones en forma reducida y finpal
del modeln. Como veremos a continuvacién, segin el objetivo
fijado, ser& mAs conveniente partir de una u otra de las foruas
que puede adoptar una ecuacién. Un primer grupo de
gultipiicaﬂures, son los denominados “de impacto”. Con ellos
pretendemus conocer el efecto inmediato que tendrA sobre 1la
realidad econémica, un cambic en una variable exogena. Los
‘multiplicadores de impacto son los que recogeran la sensibilidad
da "la economia ante una modificacién exterior y, son los
coeficientes de las variables exégenas en las ecuaciones en forma
' reducida.

Dado el modelo en forma estructural:
B(LY) Ye + T(L) X = U

La forma reducida seria:

Yo = ( CiL + CaL® + ...+ CoL®) Yo # € Do + DiL +...4 Dol)Xe + Ve
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El econjunts de multiplicadores de impacto serian 1os

. vaiores de Do, Tambieén, wodr1amcs CuﬁOceriDS a partir ae lia

‘ecuacion ‘en forma final.

Yo = =B~V (L) FCL)X« + B~ (L) Uy
0 bien

Ye = T(LOXe + Wotlo

. Los nmltlp;+cadarem de 1nmagta corresponderian al
ﬂ can3unto de: valares surg;dn= de la aerlvacion de Y en funcién de
X. 6Ye/8Xe) y reécogen los efectos directos e indirectos que se
-tprpducen en el cambio de la variable ezdégena durante el mismo
perinda. Perc estos factores exogenos introducidos en la economia
de una regisn en un mamenic del tiempu dererminade, alectaran a
.las variables Q%Tmas de un periodo. Habran efectos desplaczados
del momento en qhe se introduio el slemsnto “perturbacion". Ello
conduce a que sSea necesaria estudiar los mulitiplicadores que
recogen tales efectos. Estos valores daran una idea a  los
"policy-makers" de las consecuencias actuvales derivadas de L&
adopcién de una determinada politica en un peri04o anterior o ce
los efectos futuros de la adopcion hoy de unas medidas poiitlcas
concrelas. Para e! conocimiehto de estos multiplicadcres, la
forma reducida no es la mejor. Es mas adecuado trabajar con la
forma final, donde tenemos al conjunto de variables endogenas €n
funcidénh unicaumente de las exogenas f{(en todos sSus periocdos’,
expresande la manera en gue las trayectorias tenporales de e33ag

ultimas determinan la travectoria de cada una de las primeras

-2 -~
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‘ah”akendmbana y La*e ég*nm‘eﬁ

6Y“Lfﬁx1m LI T I )

Lé»sUma de todos estos multiplicadores, da lugar al

cadcr & lalgu ﬁia’ﬁ a de equilibrio, gue indica el cambio

|
1
|

fé larqu pla&o experlmenta 4o por la variable endégena, pOY

& mento de una variable exegena én una uniaaa.

-ﬁﬁ'el analisis de obtencion de estos muitiplicadores,
‘comg e debe trabajar con las Iformas iinal o
radiuoids LD uhual  5¥3 embargc, es que tengamos fcrmulédus los
modelos en la  forma estructural, Ko +trabajamns con los
.réoefiﬁientes de estos ultimos porgue sSus paranmetros unicamente
'»muebtraﬁ LBS "efectos directos® gque tiene una variable sabre
| Perm en los nmdelms de ecuac1anes SimuitaHEQ : ha? otro
< ’e:ectcs derLVadna de la 1nterdependpn]1a que
ames . denomir “eiectos 1ndirebta'“. Lag" ecuac1cnes S gue
ffeédgéréh 'aﬁbés eiectc sgran los escritos wmsegon la rorms
7redu¢1ua ¥y ilnal en la que tenemos el conjunto'-de variables
genab en funcmon de todas las variables preueterm1nadaa o de
Amente iaé exsgenas.

Ei prablema SUTge cuando él modelm no es lineal o
cuanda resulta muy laboricsa el reescrlblr el modelc en forma

reducida . o final. En ambos casos, el metodo analitico explicado

o s e e e e o . o ! ke e i e S St i . e e e P o T P T e o o i ke i Ll o T AR R T T ek e A ak it A e e e

de 10$ eie:tos de imnacto tal =0T Beﬁal&

1‘b preaetermlnadas (a;qque 410 ilag
auténomas dantro de estas oltimas, en

cambit, en el contexto dinamico, ia
3 esta  entre las variables  endégenas
 rr1entes n rbtafdadam) v las exogenas. Esto explica tambien,
cdanmbio de ia forma reducida a la ilnal.




- catorce variables endégenas.

e ;ntmrprntacion post or del

 3& cEleulo

E&‘Lip;lﬁadﬁ g= debe partiy del cconocimiento de la Liazmacas

Para

"splucién cantrml“ (Yr*) (22), indicadora del wvalor qgue 1rian

‘mfFlas;;ﬁlatln%aé' nagnitudeés econémicas ante ia evoliaclon
de las exogenaa. Este valcf “cantrol“, g2 comparira con

g rs do de la saluc1oﬁ “Berturmada“ Yrrd que sera agualt

_a da varlaole endogena cuando. la exétgena tome el mero

1rupu9ato por el anallata regional o el politicao.

'La”éxﬁlica&ian'del multiplicador de inmpacto sera:

Yaiv®™ = Yin® Y¥aie* = ¥ia4v
e s ——————— = e e B.i
Xov® — Ksa®© &
“Yiwt @ Sbluctén “"control® de la variable "i" en el tiempo
Y;T” : Valor “perturbado" por el efectuo de 1la nueva

variable exégena.

X+ : Valor “perturbado" de la exégena X; en “T%.
X:+% + Valor "control" de la excgena, .
(i) Un ejemplo de modelo no-lineal es el de Hall — Licari (19%4)

para el gue se calculan los mueitiplicadores numéricamenie Dpara

{22 Esta splucién es -habitualmente obtenida a traves de la
teenica de bausa~8eidel. Consiste en la obtencicén de los valores
a partiy de un método iterativo. Una vez fijados los valores de
ias variables exogenas, s=e dan unos valores iniciales a ias i
endfgenas 'y &€ 1ltera &l proceso tantas veces COmO Se3 necesario
. haata gue Iz diferencia entre las iteraciones sucesivas sea nenor

- a’un ‘valor preestablecida. La velocidad com la que se tendera a
" la soclucion depende de la variable que va a ser solucionada en
cada relacisn y del orden en gue van a resoliverse las misnmas. Es
una teécnica muy utiliicads ya que 25 muy eiiciente para solucionar
grandes sistemas no-liineales.




- (8.1) muesira el cambic en Y. causado por un caubic en X,
- en el mismo périodo., Para conocer los multiplicadoree dindmicos,
. ®6l0 e debe transformar la expresién ¢8.1) en la mAs general:

= Yiten® Yiterm® = Yitan®

slendo "h*" el indicador del namero de periodos de
desfase que existen entre el cambio del valor de la variable
exstgena (momentc en que se introduce la politica alternativa) y
el _v_gsl-brj-qnal:_l,zadq de la endégena. Estos multiplicadores, son .
espedi-almnte ” utilizados en 1los modelos regiuuﬁles en su
vertiente de anAlisis de medidas de politica econimica (sobretodo
monetaria y fiscal), como por ejemplo el estudio de un aumento
iwmpositivo en un determinado porcentaje. Al mismo tiempo, los
:ul‘t;plicadore_s_ en general, ayudan en el intento de
id_,_e:‘#lf_icﬁcﬁién da los sectores impulsores de un mayor crecimiento
 en la economia local y, 'perniten poder entender los procesos a
través de los cuales los cambios en estas industrias se
:t-ra;'ném;l.‘ten a otras (por ejemplo, el estudio del impacto de los
gastos de defensa en una economia regional).

Un ejercicio de simulacién importante en los modelos
regionales, que nos permite conocer mAs caracteristicas tanto del
mcdalo constituido como de la realidad econdémica que se estaA
estudiando, es el sistematizar y ampliar algunos de los
ejercicios que se pueden haber ido intuyendo de la explicacién
realizada de los multiplicadores. Nos estamos refiriendo al
andlisis de sensibilidad del modelo. Con €1 determinamos la
importancia que sobre los resultados tienen pequefias variaciones
eh los parémetros, en los valores exégenos o incluso, tal como
sefiala Pulido (1983), en el pefiodu seleccionado de simulacién.
Pindyck-Rubinfeld (1976) proponen tres casos:
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'Vafiabléi exogenas

d*a reailéadaf

i &19&9}

ECJD
una
4.1-0‘?
e‘rrlﬁdoé':r;é‘ée'éiﬁnsés.- ASlmlSmB. tambzen variaran

debicm.a 1a naturaleza nc: J.ineaJ. de 1la

de Estcs mndelos Un teraer e¢emﬂnta a can=1derar an

plicacleh Estadl‘etit‘ra del mmvimiento de una variabie

dogen g gue no EGlD degende del tamaho del multipiicador,

3

isinc' témbien del tamafic del mwultiplicandoc <(es decir, del

@évimienit—o de las variables predeterminadas).

Este tercer elemento, sirve para explicar las razones par

'qdeiﬂéigunmw, autores prefieren realizar el analisis <on las:

23> Evans, M.K. (i96w)Y:  "On the rormulation of @ iong-run
aconomeiric modsls®, Discussion paper 1iz7. Departamentc de
Econom a. Universidad de Pennsylvania.
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1ﬁlm5 uutarag ‘soh mas fa‘iiea ae caicugar

cH intsr?ﬁétéf v Son  menos ﬂmb’FUa“ Cﬁn _lla‘ ev* tomné el
ptoblema de tener gque comparar resultados que no tienen las
mismas unidades. Las elasticidades no tienen dimensién y, por

 tanto, son directamente comparables (25).

En el estudio de los modelos regionales a los gue
gstamqa ﬁaciegdc referencia en el presente trabajo, encontramos

sis realizados utilizando las elasticidades en los de Hall-

“Licari (19743 h Duablnls L1es1y., Asimismoc, en generail, las
publicaciones se linitan a presentar referencias sobre 1o2
multiplicadores o elasticidades de impactoe. Los dinamicos v el
Ldeljlargo‘plazc, no son estudiados. La excepclén es el modelo ae
G;igkmﬁh (1977, uno de los modelos mas completos en todos los

'ﬂ#?ﬁ?@tﬂ%QQHe‘hémms idt analizando hasta el momento.

N Con el analisis de este tercer instrumento evaluativo
dél modelo ~ del gue, sin embargo, bemos conocido otras multipies
aplicacidnes como el analisis del impacto a i0 largo ae: tiempo
de diversas politicas alternativas - finpalizamos el repaso dado a

los mecanismos que habitualmente se usan para validar un modelo.

(24> TNefinimos la elasticidad de impacto comn el porcentale de
cambic en el primer periodo inducidoc en una variable enddégena,
POr un camhio del 1% en vna exégena:

Xon g ¥, & Y.

Brw= TTTo 0 e ———— donde ————————— e= el multiplicacor a=
Y. & X ¢ X

impacto de Y. respecto a X-.

(282 Er los multiplicadores wuede ocurrir gue las unidades de ias
variables exdégenas y endogenas puedan ser cigtintas.




ccmatidﬂ) cama bon'

'~ la reespecificacion del modelo, haciendo especial incapie
en aQuellas ezuaciones en las gque lus resultados simuilados

BIX

mas 4e=a10rtUﬂaéus ‘Sin embargo, no deben olvidarse lias
ﬁrmducen en’ mnﬂelus @e'-éauacimnes

‘:aa estudiando.r

: 'La solucién puede consistir en afiadir mas variables
@#?Lic&tivé;lep:alguna de las ecuaciones, 0 modificar su forma
iﬁnciaﬁal E) 1a estructura de retarcas. Una vez realizadas 1&as
tégépepiiicaa;cnea oportunas, se debera volver a estimar Yy

.giéluarrlé bnndad‘de1 nodelo.

un proceso de "afinacion” o ajuste dei molelo.

- “efectuar ligeros cambios en aigunos de los
ruaeiiclen es del madeiq e _introducir parametros ajustables en
alg;ncs punuma‘ clave del miemo paré mejorar su capacidad
prediciiva, Estts factores pueden introducirse en el modelo CoOmo
parte del termino de perturbacién 0O COmNO un parametro mas dz la
épuécién acompafiando al teérmino independiente o & uba determinada

varisble. FEstos barametros se denominan “ad factors® o “mul




wporiante en ia. neterm*naclan de los factores dé ajuste

"lﬁgis,de los residuos. Estos, nqs proporcionan una idea del
¢ = Kléin ¥ Yuung WQBl) seﬁalan'qbéicmmn stapa
al ajuste, en el mnde;a Whartan, e’ ESuUﬂlah los eaauem&s
deV lms res;duos para conocer’ &Si alguna nm= b;e
ia @ Sesgﬂ? s1$tematicm de los -mismos que déban . ser

. En LQRCTEtD, del examen de los residuos te dsbe

égfér:

- maedlias distintas de cero
— pautas deterministas en los mismos
- outllera que puedan ser atribuidos a errorres mecAnicos

?fen ia ufeallcﬁ da; ‘banco de datos o a acontecimientos especialés

o cmnb¢'=radmu‘pcr el modelg.

S1 se da alguno de los tres casos apuntados, es obvio

Eque “podran mejorarse los resultados obtenidos para el periodo

-7lmueatra; (y es de esperar que tambien en el opredictivor al

incorporar estos factores gue corrigen tales ifencmencs.

Esta tecnica de introduccién de factores para conseguir
una ‘mejor éimulacién. en el periodo de estimacidédn, dene ser
utilizads cuidadopsamente, sobretods teniendo en cuenta sus
posibies electos en la prediccion. En caso de gue se aespere gue

dos eisctos <ontinuen en el periodo de prediccion, deberenos

(263 For ejemplo, en algunos de los nodelos en los gue 1s
variable es coOntihvamente subestimada, se podria introducir un
factor de estas caracteristicas para alcanzar el valor real,




mantener en las ecuaciones los factores introducidos para el
ajuste de las mismas. En todo caso se debera vigilar el efecto
que produzcan las variables endogenas retardadas, ya que estas
iran trasladando parte del factor de ajuste a los sucesivos
periodos de prediccidén. En ese caso, este factor no seria
constante en los distintos periodos a no ser gque se elimine el
efecto trasladado.

Hasta ahora hemos estudiado que puede ser necesario
introducir factores de ajuste para recoger factores que ya se
daban en el periodo muestral. Pero tambien puede suceder que se
deban realizar predicciones para un periodo en el que se
producira un acontecimiento nuevo y, por tanto, que de el no se
tenga experiencia muestral. Este fenomeno no podra ser corregido
mediante ningun cambio de las variables exogenas del modelo
inicial. Se debera evaluar su impacto e incorporarlo al modelo.
El problema radica en que no se avanza volviendo a analizar el
periodo muestral vy reespecificar el modelo tal como parece
sugerir el primer punto de correcion de los modelos, sino que es
necesario realizar cambios en las ecuaciones a partir de
informacion extramuestral obtenida por otros medios como podrian
ser la disponibilidad de informacion a priori, el conocimiento
futuro de alguna otra variable a partir de algun otro modelo o
tecnica econometrica, etc.

Los autores que estudian o colaboran en la construccion del
modelo Wharton - el mas proximo al nuestro - citan otro tipo de
correccion en base a la opinion de un grupo de expertos centrada
en el analisis de la “congruencia de valores asignados a las
exogenas asi como a posibles cambios de estructura o
incongruencias en los datos empleados que exijan algun retoque
en la prevision de determinadas variables” (Pulido, 1983). Este
analisis no es exclusivo de este modelo.

Todo este conjunto de actuaciones corregiran el
modelo. A partir de el, se realizaran los ejercicios de
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Eimulacion y prediccién gque no tienen un sentido esirictampente
:;f?éﬁgluativu y gque seran estudiados en el siguiente capitulo con
‘niia‘afidetalie.-81n embar; 3, debe quedar claro gque el
" procéso de construccién del modelo es continuo. A medide que se
tiéngan nuevos datos asi como huevas posibilidades de probar la

‘validez de nuevas aproximaciones teéricas, se deberan ir

'htra&ub;endc y probandd su capacidad explicativa, El trabzjo
uqnﬁiﬁﬂ&dm 'y la observaciéon de los resultados que se vayan
'QB_ n‘eﬁdm;, serdn los mejores elementos que permitirdan  ir
ido @1 modelo. En aguéllos cuyo objetivo principal sea la

la validacien real de los mismos, llegara al
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9.—- EJERCICIOS DE SINULACION Y PREDICCIOA.

En el capitule anterior, hemos analizado la validacisen
de 1los modelos econométricos regionales para los gque era
imprescindible la realizacién de algunos ejercicios de
simuiacion. Asimismo, sefialamos otras posibles aplicaciones de
laz mismas como el analisis pasado y presente de determinadas
politicas y la prediccién. En este capitulo vamos a dar un repaso
a los +tipos de simulacien més vusuvales en la modelizacioen
regional, comentando brevemente su utilidad. Debemos empezar
diferenciando las simulaciones por el periodo estudiado. Segun
cual sea el objetivo, cambia el horizonte temporal sobre el gue

se realizara la simulacién.

Los distintos conceptos de simulacién que se
manejan en las sucesivas fases de elaboraciéen de un modelo,

pueden explicarse a partir del cuadro 9.1:

- Un primer tipo de simulacién es la denominada "hacia
atras". El origen es T:. Puede ser util en el analisis de
politicas o0 acontecimientos ocurridos antes de iniciarse el
periodo de estimacién, o0 como prueba de la estabilidad dinamica

de un modelo que evoluciona hacia atras 2n el tiempo.

~ La simulacién hasta ahora mas citada en este trabajo
ha sido 1la ex-post o histérica. Se utiliza como prueba de
validacién del modelio cuando se dan como valoreé@i gciales los de
Ty ¥ no hay una “reiniciacién" de las mismas eﬁ~sida periodo. Se
valida el modelo con la comparacidn entre los valores simulados y
los reales.
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CUADRO 9.1

FREDICCION
hacia atras simplacison ex-post prediccison prediccion
o histérica ex-post ex~-ante

- + —n} -t >

perioda de

estimacisn -

(Presente?
Tambieén puede utilizarse para analizar

politicas econémicas altermativas., Gon este tipo de simulacién
pueden contestarse preguntas del tipo de qué hublera ccurridoc si
se hubiera adoptado la medida Y. «n lugar de Yz, © cual hubiera
sido el comportamiento de las variables econcmicas si una en
concreta se hubiera comportadsa .de modo distinto. En el libro de
Fromm y Taubman (1968>, puede encontrarse un resumen de distintaos
tipos posibles de simulacién (cambiando las condiciones
iniciales, variando el valor de 1los parametros derivados de

aplicar otras téecnicas de estimacion, etc).

Dentro de las multiples posibles simulaciones gue
pueden realizarse, a titulo de ejemplo, se puede citar la de
comprobacién de la inexistencia de errores de traauscripcion, de
redondeo en los valores de los parametros, etc., Es la llamada
simulacidén residual, que consiste er sustituir las variables
explicativas por sus valores reales =2n cada ecuacien del modeln
seleccionado, separadamente, comparando el resuvltado del valor de

la endégena explicada por dicha ecuacién y el real.

Con la prediccién realizamos un ejercicio para un
periodo posterior al de la estimacién. Debemos diferenciar entre
la ex-post (en la gue conocemss los valures reales? y la ex—ante

(gue no los conocemos porque es una prediccién de futurs). Puede

~-272-

MG RS i+ il ARSI B LA PRIl e e



1
:

servir tanto para medir la facultad predictiva del modelo {(¢con la
comparacién de los valores predictivos y los aqtuales). como para
comparar los efectos que hubieran tenido o tendrén las distintas
politicas econemicas posibles, sobre la econpomia de una regieéen

determinada (12.

El problema de estos ultimos ejercicios, en las que se
estudian los efectos de politicas econémicas alternativas es que
nc hay posibilidad de evaluar directamente su validez ya que no
tendremos datos reales con los que contrastarlos., Nos deberemos
conformar con esperar que los resultados sean correctos al saber
gue el modelo esta validado para la simulacién de la gque se

dispone de datios reales.

En el repasc a los tipos de simulacion gue se
realizan en la modelizacién regional, debemos distinguir entre la
simulacién estatica y dinamica, cuando la simulacién es a mas de
un periodo. La primera es aquélla en gue se obtiene el valor de
las variables endégenas habiendose fijado el vaior de los
parametros, de las perturbaciones aleatorias, de las exégenas y
de los valores retardados de las endégenas en los sucesivos
periodas. Lo mas habitual es que se tomen los valores reales (2).
La diferencia con ia simulacién dinamica esta en gque en ésta
ultima los valores que toman las endaogenas retardadas no son las
reales sino las obtenidas en el nmnodelo en 1los periodos
antericres. Este segundo tipo de simulacién es mas adecuado gue

el primerc para evaluar la bondad del modelo, ya que incorpora

(1> La prediccién, por ser el oltimo gran ejercicic que sSe
realiza en la modelizacién regional gue aun no ha sido estudiado,
sera objeto de atencion especial posteriormente.

(2) Sin embargo, podrian ser otros valores. Ello ocurrira, pbr
ejemplo, cuando se guiera efectuar una simulaciéen para conocer
los efectos que tendria, en el periodo siguiente, la adopcién de
una politica en el caso de gue el valor 1inicial fuese uno
distintz al real.
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los errores que se van produciendoc a lo largo de los diversos
pericdos de simulacién. que en la prediccién ex-ante del modelo
no pueden evitarse. Esta es la clase de simulacién que permite
contrastar la estabilidad del modelo y la calidad de sus
predicciones. ES uun test mAs riguroso por el que debe pasar el

modeloe antes de realizar ejercicios predictivos,

La segunda disyuntiva que se nos plantea es el realizar
una simulacién determinista o estocastica. En 1las primeras, el
valor de los paraAmetros es fijo y las perturbaciones aleatorias
toman un valor igual al de su media (cero’), mientras gue para las
segundas, se generan distintas muestras de perturbaciones
aleatorias (a partir de varianzas y covarianzas estimadas de las
perturbaciones y suponiendo que siguen una distribucion pormal) y
¢ realizan varias replicaciones para una misma variable,
obteniéndose distintos valores para la endégena. El valor medio
de estas scluciones se tomara come el valor definitiva de la
misma. Aznar (1l978) sefala que este Gltimo tipo de simulacion es
mejor, ya gque "reproduce de forma mAs fehaciente las propiedades
dinamicas de las variables endégenas", mientras que la
determinista apenas detecta la presencia de oscilaciones
ciclicas. Al mismo tiempo, Dhrymes et al (1975’ sefiala gque si se
utiliza con fines evaluativos, aumenta la calidad de ésta ya gue

s¢ obtiene una mejor caracterizacidén del modelo.

Este conjunto de simulaciones son las que se pueden
realizar en el estudio de la modelizacion regional. Con todo, en
ios modelos analizados, 1o mas habitual es presentar onicamente
lag simulaciones ex-post de validacién del modelo, asi como las
predictivas ex—ante para el modelo entendidoc como un todo y de

manera dinamica.

En general, se publican

referencia a 1las variables mas

conjunto de ejercicios que se realizan tras la validacidén del

mismo, sSon importantes en los distintos modelos y lo seran cada
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vez mas cuando éste tenga una cierta estabilidad (en el sentido
de que se haya encontrado un conjunto de ecuaciones que expliguen
bien la realidad economica, puestoc que es el objetivo para el que
se han construfdo (3). En los distintos articulos de presentacion
de los modelos, sin embargo, OCURAT un e€sSpacio no muy ampliio
porque el eéenfasis esta en el conjunto de operaciones gue se han
debido realizar para la construccién del modelo (principalmente

la especificaciién v métodos de estimacison).

En el repasc dado al conjunto de ejercicios posibles de
realizar con el rodelo regional, se ha hecho referencia a dos
grandes grupos: la simulacién dentro del periodo de estimacian
(can objetivos tanto de validaciéen como de analisis de poiiticas
alternativas) y la prediccioéen (también con objetives de
validacién y de analisis de la realidad econéer.ca tanto con fines
de previsién camo de valoracién de los afectos de las medidas de
la politica econémical). El primer grupo ha =zido ampliamente
tratado en el'capitula anterior, por lo gue nos vamos a8 cehntrar
en el segundo. Con el estudio de la prediccioén, finalizaremos el
anédlisis dedicado a las sucesivas fases de construccién de un

modelc a las que hemos dedicado esta segunda parte del trabajo.

En la presentacién de los modelog regionales, en la
primera parte del trabtajo, haciamos referencia a los distintos
objetivos que tienen los diversos modelos. De la misma, sabemos
que los mpdelos regionales son construidos c¢on finalidades no
siempre coincidentes, Una de las mas importantes es el analisis
politico para la.planificacién regional; otra es la de dar a
conocer a las empresas u  otras instituciones la realidad
econémica futura de la regién. En ambas la prediccién es un
elemento imprescindible. Interesara dar a conocer al “policy-

PR Lo
—— -

(3) Ellc no gquiere decir que la especificacién Eea 1ja, sino que
el esquema basico del modelc se mantendrid constante, aungue es
posible que se deban realizar cambios en elementos concretos del
mwismo.
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efi la llamada solUcién conirdl. 4y

#n futura de "1

i1as gue el politico pueds actuar. La prediccidn permitira
, q ‘ e R ¥

f

disponer de informacién relativa al valor que tomaran lag
Vdistln La® &artable: econémicas regionales ante posibles cambios
tante en la¢ variables naciunales (que haran el papel de exsgenas

For taua ellc, s

im%crtanpe_ V que proporcione distintas preciccicnes  en

.4a

on de las dlversaw alternativas gue se planteen. Lonoceramos

. uéfecuc, Qque tendra sobre una reglon la adopcidon de las
digtintas m=liJas bDll ricas. BEp el cuadro ©.2, se resumen las mas
importantes utilizaciones gue se realizan en base a 1los modelos

regionales estudiados,

AL realizar un ejerciciop de prospectiva, un priner

“élemento gque debe ser considerado esta relacionado con  las
 variables exdgenas. Fara cada uno de los supuestos alternatives
que se estudien, se debera fijar el valor de las mismas en el

. periodo de prediccion.

&1 bien al calificar una variable comb eXogena
1caﬂtralama= su valor en el periodo de prediccién, renunclzmos a

p;lbar Su compor-amiento dentro del modelo. No podremos conocer

[

05 efectas gue produciran sobre ellas las diferentes po.iticas
que Se sizuisn. Esta cuestion debe tenerse en cuenta, vVa que tal
Cappelliin (1875) “el modelc regicnal debe estar en

5 de deuermlnar endogenamsnte el valor de agUelias

'bjé%iva relcvdnteﬁ"

la solucién control, en el alisis predictivo, sers aguel
: 5 low 3npu6at-b mﬁ p robebles © realiataa pars L
&% en el perigdo precictive.




RESUMEN DE LA TIPOLOGIA DE S1KULACIOBES HISTORICAS Y

PREDICCIONES EX-ANTE

 MODELD . SIMULACION PREDICCLION

-2~

PERIGDO
HISTORICA EX-ANTE TEMPURAL
BELL Sol.Contral Sol.Control iWgo-suU
CZMANSKI - - -
L’ ESPERANCE . S.C y otros (0) - -
‘GTICKHAN(71> 8. ¢ S.C vy otrostiliy 1967-70
~fCRUwc7f)f” s.c 5.C Yy otrosz) 1904 -05
o e & B (ex-post)
. HALL-LICARI74)> S.C S.C otros¢3) 1971~76
" ADAMS ET AL(75)  S.C 5.C y otrosa) 1973-80
GLICKMAN(77) 5. G H.C y otroas) 107 E-5e
EALLARD Y .C y otross) S.C y otrosd?) 19S5
 GLICKMAN (77>
LATHAM ET AL(79) S.C y otros(3) s.c 1976-77
| | 1976~
. CHANG (1079 S.C y otros<e> <10 1976~86
liRUBIN Y S.C 8.C ¥ otrosdil) 1973285
1 Bﬂlcxannclm°o>
;QH;LNE ET AL(BO) ~ &.C .C 'y otrostiz) 1979~ 5Y
L:ﬁUuBLNI Llubl) S.C ¥y otrasild) | =
BAIRDC1OB3) 5.C -
‘ 4?AT?R<1935> S.G 3. G 105183




ROTAS AL CUADRUO 9.2

(0) Mantenimiento del porcéentaje de CONTratos miiiltleres as e UU.
a la region en &l &,9%

(1) &) Suponiendo unha canselacisn del Business Inversment Tax
{redit; la Income tax surchange continuara al nivei del i0%;, e}
gasto poblico federal aumentara a una tasa igual al pasado
recienta.

(by Con un politica econémica nacional mas antiflacicnaria:
1a Income tax Surchange se mantiene al 10% y el gasio Iederal
reéducido.
¢2) Impacto de las politicas de gasto militar alternativas.

(3) Calcula las elasticidades vy multiplicadores de impacto ante
las cuatro situaciones siguienites: incremsntos en el Iho, =20 L&
poblacién local, en el porcenitaje impositiveo local medic y en ios
ingresos auténomos del gobierno.

(47 Efecto en la economia de Missisaipl por la construccion ce
una gran refineria; auvmerto de programas de consirucoiones
kighway, cambios en las tasss impositivas estatales; descensc (el
output agricola debido a uns mala climatologia

(5 Canmbios ¢el 1% en variables eXegenas reglonales en ias
nacionales y en todas las variablez exdégsnas a la vez lmpacios
del "0il Shortage" en la regidén, de un Pprograma publiicc de
empleo; del Revenue Sharing de una politica de "no crecimiento
para la regién, eguilibrando el presupuesic gubernamental Qg ia
éiuvdad de Filadelfia; de gasto de defensa; etc.

{6) Cambios del 5% en inputs exogenos nacionales; descensc ael %
en el coste de transporte.

(7> lmpacto por la construccién de un “FPargue lnoustrial”

(82 Incremento sostenido del 1U% en variables exogenas
nacionales; aumento del empleo en 9 indusir.ias regionaies ciave.
(@) Cambios unitarios en el emplec gubernamental; o FNE, 0 outout
del séctor secundario o empleo manutacturerdc.

(10 Las predicciones del modelo pueden hallarse en Chang v felly
(L9773 “Tan Years Economic and Revenue Forecasting and
Alterpative Fiscal Flanning for Mobile". Finance Lepartment, <ity
g Mobile. Sept.

'{11) Disminucién Gel % en la demsnda nacional.

(12> ‘‘Diferentés supuestos sobre el crecimiento econtmico
. macional; efectos de distintos precios relativos de la energisy
Crédistrivbucisn de las aciividades gubernamentales.

(13> Incrementos en La tasa inmpositiva local; disminucicnes del
1% en la imposicién feaqeral.

-278-




Va i

-

f

el problema de determinar gu

Pl

variables exégenas en el pefiodo de ia prediccicn =

rt
0
H4
L
)
®
(13
fn

'm0 conocemos sus valores reales. La solucién adoptada en muchos

de los modelos regsionsles estudiados, es lz de tomar loz valc“**
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endogenas del modelo nacional son éXegsnas en €l regionsl? (Ho),
Otros metocdos sugeridos son el determinar los valores esperados
de las variables exégenas a partir de las series temporales
siguienda la nmetodclogia Box-Jenkins, o el trabajar con modelos
de retardos distribuides en los que las predicciones se obtienen

de una ponderacion de observaclones pasadas,

Una wvez tijados los valores de las eXcogenas, jpusde
Procederse a predecir. Dos aspectaos importantes de la misms s0n

la incerticdumbre que existe scobre la validez de jas mismas y el

anilisis de los erroves cometidos:

(a> De ia etapa de simulacién y prediceion ex-post a is
prediccisn ex-ante, hay una diferencia importante como es la de
no digponer de informacién real sabre el periods. El hecho de gue
en las primeras, el modelo proporciaone uncs buencs resuitacos,
puede hacernos concebir esperanzas ae gque las pradicciones seran

&in embargo, no itendremos una seguricad absoluta & ~eta

0}
M
(7]
.
it
(i

ac
que pRodamos comparar los valores reales con los predichos. ki
analisis de la calidad de las predicciones ex-ante en un aodelo
cen oLjetive predictivo, sera el verdadero elementu de valicacién

del mismo.

(5> Del mismo modo, pretendemos ligar huestro mOdeio para
Catalufia con el Wnarton-UAN & efecios de poseer la informscion
necesaria sobre  las  variablies  nacionates len ei pericdo
predictivol. En el snalisis regional llevado a cabo, s denusstra

Ta inportancia de estar conectada a un nodeld Bacroecondémico

(ﬁaClﬁndi fiable.
CAlgunos made*aﬁ ligados &l Vharton son: Glickman (1%712, Hali-

aialvéb Ruwin y Erickscn (18307,

r .

&1 i (19745, Acia s et . altls¥s), Klein v GilcKman
(1077, Glickman (i%¥7), Balilard v Giickmsn {i877), Miine et

.
!
‘
1
!
i




o "ty BEn las predidciones ex-ante estamos hacienao uvuna serieé
de supiestos de los gus depende la exactizud de las mismas., Al
‘realizar un ejercicio predistiva, tal como sefials Pulido (1983),

nes encontramos con distintos tipos de variables:

Y., 1 ,%2,4+! valores disponibles (definitivos) de las variables.

Yoo ¥, %5, Estimaciones provisionales disponibles de  i10s
valores reales definitivos Y:,Xs;. (Habltualmente
geran las ultimas observaciones dentrs del per:iodo
musstral, para las que aun no hay informacioen
estadistica definitiva?

”

Yi, v+r: predicciomnes de las variables endogenas obtenidas a

Il

partir de logs valores futuros supueslos para las
predeterminadas X,",r+r.
X%, vae! valores supuestos para las variables predeterminadas

en €l periode de prediccien.

Con e3tas variables pueden observarse dilerentes tipos

de errores:

(2.1> Y.~%.= diferencia de valores reales vy estimados dentro del

periado muestral, minimizada por el procesc de

estimacisn de parameiros.

(9.2) YV~ Y+¥; Xse— X547 erroras de valoreacicn anticipada.
Recogen las divergencias entre los valores reales
definitivos y los provisionales de ios que

se dispone en el momento de realigzar la estimaclion.

”ij!~f BB XL ram= XY van  errares de prediccion de las exegenas,
nrovocadas sinty is diferencia entre los
valores Teales y sSupuestos en el periodo de

prediccidn.




(9,45 Yram-Tranm: €rrores brutos de prediscien, &l recoger ia

o
H
M
I
0o
iy
l..
e

ditérencia total entre los valc

endégens real vy opredicha.

Ez interesante desglosar este error bruto en las

fuantes de 2rror mas releventes:

- un primer conjunto de errores Se derivan del error
émmetido al fijar el valor futuro de las varibles exdgenas, tanio
de las mnacionales (usualmente calculadas como resultacc de la
prediccién de un modelo nacional?) como de las locales (fruto ae
la evolucién esperada de las micmas). Este error es conocido cono
"errar de informacién" y vendria reflejado por la expresion

L, 37

Fara saber gue parte del errar total en la prediccion ex-

L3

ante se puede atribuir al modelo y gué parte puede atribuirse

l!}

laos wvalores de las wvariables xogenas, podenmocs calculsr la

predicciones eX-ante y ex-post (cuando log valores ce las
exégenas no Sean las supuestas u obtenidas por algun otro modelo
naciognal, sSino las reales) vy comprobarlas con  itos valores
astuales. Bl error total (ex-ante - actual) se descomponcra enire

el error debido al valor supuesto para la variable exdégena tax

ante - ex-post)y y el erreor debido a la estructura del noasio (sx-
post - actualr) (62, Medido en porcentajes sobre el wvalor real,
seria:

(6} Esta estricta separacion entre el error debido ai moce
error fruvtc del modelo nacional ascciado es mas difa =1
delimitar cuando en el modelo Tegional Se han 1nCorporaao
tactores adicionales de ajuste O de atinacion que probabdiemen

“hubieran tomado valores distintos en el caso de que ias variaul
'Ekwgenas naciohales presentaran mejores valores

L
Cili [




ex-ante - actusal ex-snte - ex-post ex-post - actual

- ptra fuente de error, gue Iinvaiida la especilicacion

en la aue s& U dducen cambios estruciurales

{:1

propuesta, es aguell
entre el periodo musstral ¥y €l precictivo. Una manera oe
minimizar estos errores es con la reespecificacidn continuada del
modelo. Cuando se congcen nusvas Observaciones, el madele debe
ser analizado de nusvo, procediendd & uha nueva eEtihacién,

validacién y, si es necesario, reespecificacien.

-~ &gtra fuehte de error viene daca por la provisionalidaa y
retrasc en ls publicacidn de la inrormacion estadistica regional.
Ello hace gue la prediccion a uno o dozs periocdoz vista ses, en
realidad, una a tres 0 Cuairo. a ne ser que trabajemos <on 1os
valores provisionales (Y3, ksle error es €l gue viene relie)add
en la expresion V.22, El trabajar con valores provisionales en
las X, 1induce a obtener valores de Loz parametros tambien

provisionales que dan lugar a ilos errores de estimacién sobre los

paramztras v - 1); Kiein y Young (1981, hacen referencia a
este proablemsa, centréando=ze en los =rrores cus existen en 1los

valores provisionales ce las enasgenas (8. For ejemplc, las

{7 En EE.UU., en la segunda mitad de la cécada de los setenta,
los diversos autaores hacen referencia  a uUn reiraso e 1
pubiicacion de catos regionales ae £ 0 2 anos. k1l hace gue &1
periodc muestral tinalice 2 ¢ & afios antes del perioco cue =€
QUiere predecir <(con el consiguiente aumento en el error de -
prediccion, sSupuesto un 16gico aumento del mismo al predscir a un
plazo mis distants dsl periodo base: : o

(87 Par ello =e realizan las continuas revigsionzs de mudeiu‘,ég.‘,

: hﬁb;aDBMD: ‘en ﬁarrafos abuerlmres‘: para
abajar can 1@5 datas ez fizgbles pD51blea ¥ alegarnaw La ‘a;
o=i ble de 1 nravzaicn ildau ée los mMismos. S




v. L evalua
COMparando:
S can. Y
con Y.,

‘con” Y

Al evaluar la calidad -de

tener  en Ccuent
observadas  {(Yaar, .o <
el reéal (Ys) ‘sino otro’ distints

Dlantean comparar lz




"‘EL Ho‘cﬂﬁd;Lmle“uD ué eatog dms muyﬁestos ma. conmc: CDD el nmmbve
de. errez §  del .modelm" ,.As; 'ﬁUEb. el - error atrlauluiw:
;EEt”lfﬁamE te al mﬂdeim es ‘aﬂdél que surg¢11a dw la dliurchi$a
entre 195 valares reales Y 105 valores predlchos en. cabo- de quej
'fel va lo" d~ 1a5 varlaa+e: ezogpnau ;uese‘ei,‘onureto._ﬁstu errwx“
Enf*a DraCtlcaq;se,ve' 1ﬁcremenuaﬂo ai exlstlr tanto los errore:'
 dé'.va;Dvac¢on anti c1paﬁa iruﬁ ‘ del traaafdf con. aat+maclon”_
fprmv;alcﬁa;em de lDb Larametrab de, La EFuaulon en. fmrmé fédﬁcida

¥ Pﬁ* lcs errores. memuluma en 1D: ValDrEb de pred¢cckon ae las

exag&naazﬁ‘ canUth de tDﬂG: ellgz,'dg Lugar ai-errar;&ruta
referido eﬁ la ex preclon (9:4) ‘ L
iﬁﬁ‘.. pe&;muu ?a ‘ ha“*" 1  n£a53z‘é¢** Gemasiado tarde para
hacer’ una pr9ulc:1cﬂ aceraca; “_:la‘\ variable restante due es
_uu;l_‘para_‘ fines . polxtica . ... Estas, sin = embarzo, _Eéra?
ﬁali&asﬁ' :comm L prueba . de la- validez decada - ecuacicn s
individualmente (para ' . hallar  las - partes - mas - cebiles
déL,, madﬂla> En\,ambLG, ias pTedlCCWBned calculadas a- paruir-de'
cada forma  reducida . o ecuacién  final,  sirven para 'prc:»bar C1la
‘valider del modelo en su toialiidad ya que cada ecuacién devenas
de SICE ";muuag$ores' egtructurales. Los va*orz— estimalos de
ia redﬁurda ¢ ¥inal, son ap”DU“ddDS para eél-prmwcsito'
=] Tuanto expresan las variables PﬂuDgEHa:‘EE termino=
dea

cmh,autunmﬁmf“ y,aucﬁebulblec de ‘cora*erme o
, X3 el*'marunto en gque el resnonsabtle de -
Poguiera nacer su Drunmbtﬁua. ' I

oy

_{1Qilﬁstam55fhablando ‘de. UT nmdeic llneal En unc no. Llneai‘
& a la sciucien’ medlarLe JRES (Y- ¥ técnlka 1teratWVQ Qmud
tidad de esrrkblv e“ madplm en iarmd rﬂdu‘lda ) :

 —284-




S Cuanto mas

'alct"'vaa ‘se real:.;..an tanto en m‘.delaaf“

para diIl:rE‘Il‘tE‘—- ' hDri cmtes- E

‘clemlfﬂa ab*er’ca re r“tda




pﬁr ultimu.

f:a‘apll aLlon del dePLD a la;ff‘ﬁ‘






